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ການປ່ຽບທຽບປະສທິພິາບລະບບົຈດົຈາໍໃບໜາ້ລູກຄາ້ ລະຫວ່າງ FaceNet and ArcFace ໃນລະບບົຂໍມູ້ນ
ຂ່າວສານສນິເຊື່ ອແຫ່ງ ສປປ ລາວ  

ດອກແກວ້ ແກວ້ວງົສາ ⃰ , ວມິນົທາ ຂຽວວງົພະຈນັ, ຄໍາເພດັ ບຸນນະດ,ີ ຂນັທະນ ູຫຼວງໄຊຊະນະ, ຄໍາຫຼາ້ ນນົອະລຸນສະຫວດັ, ຄໍາໄຊ ລວີງັຕູ 

ພາກວຊິາ ວສິະວະກາໍຄອມພວິເຕ ີແລະ ເຕກັໂນໂລຊຂໍີມູ້ນຂ່າວສານ, ຄະນະວສິະວະກາໍສາດ, ມະຫາວທິະຍາໄລແຫ່ງຊາດ 

ບດົຄດັຫຍໍ ້

ງານວໄິຈນີແ້ມ່ນການປຽບທຽບປະສດິທພິາບຂອງເທກັໂນໂລຊກີານຈດົຈາໍໃບໜາ້ດວ້ຍສອງຮູບແບບ ຄ ືFaceNet ແລະ ArcFace 

ເພື່ ອການນໍາໄປໃຊໃ້ນການລະບຸຕວົຕນົຂອງລູກຄາ້ໃນລະບບົສູນຂໍມູ້ນສນິເຊື່ ອແຫ່ງ ສປປ ລາວ. ການສກຶສານີປ້ະເມນີປັດໃຈສໍາຄນັສອງ ດາ້ນຄ:ື 

ປະສດິທພິາບການຈດົຈາໍໃບໜາ້ບຸກຄນົ ແລະ ປະສດິທພິາບດາ້ນຄວາມໄວໃນການປະມວນຜນົ; ເຊິ່ ງວທິກີານວໄິຈປະກອບດວ້ຍ ການທດົສອບ

ກບັປະຊາກອນກຸ່ມຕວົຢ່າງ 200 ຄນົ ຈາກສະຖາບນັການເງນິ 10 ແຫ່ງ (20 ຄນົຕ່ໍສະຖາບນັ)  ແລະ ຜູເ້ຂົາ້ແຕ່ລະຄນົ ຕອ້ງມສ່ີວນຮ່ວມໂດຍການ

ໃຫເ້ກບັຮູບພາບໃບໜາ້ 20 ຮູບ ທີ່ ຖ່າຍຈາກມຸມຕ່າງໆ (ດາ້ນໜາ້, 45 ອງົສາ, ແລະດາ້ນຂາ້ງ) ພາຍໃຕສ້ະ ພາບແສງສະຫວ່າງ ແລະ ໄລຍະຫ່າງທີ່

ຄວບຄຸມໄດ;້ ເຊິ່ ງໃນການທດົລອງນີແ້ມ່ນໄດນໍ້າໃຊອຸ້ປະກອນຮາດແວ ແລະ ຂັນ້ຕອນການທດົສອບ ທີ່ ເປັນມາດຕະຖານ ເພື່ ອຮບັປະກນັຜນົລບັ

ທີ່ ສອດຄ່ອງກນັ; ຜນົການຄົນ້ຄົວ້າແມ່ນຊີໃ້ຫເ້ຫນັເຖງິຄວາມແຕກຕ່າງດາ້ນປະສດິທພິາບລະຫວ່າງ 2 ເທກັໂນໂລຊ;ີ FaceNet ສະແດງໃຫ ້ເຫນັ

ເຖງິປະສດິທພິາບດາ້ນຄວາມໄວ ໃນການປະມວນຜນົທີ່ ໄວກວ່າ ໂດຍເ�ລີ່ ຍ 27.24 ວນິາທ;ີ ເຊິ່ ງໄວກວ່າ ArcFace ປະມານ 15.01% ທີ່ ມຄ່ີາເ�

ລີ່ ຍ 31.27 ວນິາທ;ີ ໃນທາງກງົກນັຂາ້ມ ArcFace ສາມາດສະແດງໃຫເ້ຫນັເຖງິ ຄວາມແມ່ນຍໍາໃນການຈດົຈາໍທີ່ ສູງກວ່າ ໂດຍມອີດັຕາເ�ລີ່ ຍ 

94.60% ເຊິ່ ງສູງກວ່າ FaceNet ທີ່  90.75% ເຖງິ 4.26%; ຈາກຜນົການສກຶສາແມ່ນສາມາດສະຫຸຼບຜນົການທດົລອງວ່າ ການເລອືກລະຫວ່າງ

ເທກັໂນໂລຊເີຫຼົ່ ານີຂ້ ຶນ້ກບັຄວາມຕອ້ງການທີ່ ເປັນອນັສະເພາະ ໃນການນໍາໃຊດ້ັ່ ງນີ:້ FaceNet ເໝາະສມົກວ່າສໍາລບັການນໍາ ໃຊທ້ີ່ ໃຫຄ້ວາມ

ສໍາຄນັກບັຄວາມໄວໃນການປະມວນຜນົ, ໃນຂະນະທີ່  ArcFace ແນະນໍາສໍາລບັສະຖານະການທີ່ ຕອ້ງການຄວາມແມ່ນຍໍາສູງ ໃນການລະບຸຕວົ

ຕນົ, ເຊິ່ ງຂໍມູ້ນເຫຼົ່ ານີແ້ມ່ນສາມາດຊ່ວຍໃຫກ້ານຜູທ້ີ່ ມຄີວາມສນົ ໃຈໃນການຄດັເລອຶກເອາົເທກັໂນໂລຊໃີນການລະບຸຕວົຕນົທາງກາຍຍະພາບ 

ໄປນໍາໃຊໄ້ດຢ່້າງມປີະສດິທພິາບໃນການຕ່ໍຍອດການພດັທະນາ ລະບບົຂໍມູ້ນສນິເຊື່ ອໃນອານາຄດົ.  

ຄໍາສບັສໍາຄນັ: Facial Recognition Technology, FaceNet, ArcFace, Biometric Authentication, Credit Information System 
*ຕດິຕ່ໍພວົພນັ: ນາງ ດອກແກວ້ ແກວ້ວງົສາ; ເບໂີທ: 2056567890; ອເີມວ: keovongsa.dk@gmail.com 
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Abstract  

 This study compared the performance of two facial recognition technologies, FaceNet and ArcFace, for 
potential application in the Lao Credit Information Bureau system. The evaluation focused on two key factors: 
processing speed and recognition accuracy. The methodology involved testing with a sample of 200 individuals drawn 
from 10 financial institutions (20 participants per institution). Each participant contributed 20 facial images captured 
from multiple angles (front, 45-degree, and side views) under controlled lighting and distance conditions. Standardized 
hardware and testing procedures were employed to ensure consistency. Findings revealed significant performance 
differences between the two technologies. FaceNet demonstrated faster processing speeds, averaging 27.24 seconds 
per task—approximately 15.01% faster than ArcFace’s average of 31.27 seconds. In contrast, ArcFace achieved 
higher recognition accuracy, with an average rate of 94.60%, surpassing FaceNet’s 90.75% by 4.26%. The choice 
between the two technologies depends on implementation priorities. FaceNet is better suited for applications requiring 
faster processing, whereas ArcFace is preferable in contexts where higher recognition accuracy is critical. These 
insights can inform the adoption of effective biometric solutions within credit information systems. 

Key words: Facial Recognition Technology, FaceNet, ArcFace, Biometric Authentication, Credit Information System 
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1. 1. ພາກສະເໜ ີ

1.1 ຄວາມເປັນມາ ແລະ ຄວາມສໍາຄນັຂອງບນັຫາ 

ໃນໂລກປັດຈຸບັນເທັກໂນໂລຢີການຈື່ ຈໍາໃບໜາ້ໄດ ້

ກາຍເປັນເຄື່ ອງມສໍືາຄນັໃນການຍກົລະດບັຄວາມປອດໄພ ແລະ 

ປະສິດທິພ າບກ ານ ດໍ າ ເ ນີນ ງ າ ນໃນ ຫຼ າຍຂະແໜງກ ານ 

(American Banker, 2021). ໂດຍສະເພາະໃນຂະແໜງການ

ເງນິ ແລະ ການທະນາຄານ, ເທກັໂນໂລຢີນີມ້ບີດົບາດສໍາຄນັໃນ

ການຫັນ ເ ປັນທັນສະໄໝ (Fintech News Singapore, 

2024) ເພື່ ອໃຫກ້ານກວດສອບຕົວຕົນລູກຄາ້ກ່ອນການເຮັດ

ທຸລະກາໍແມ່ນເປັນສິ່ ງທີ່ ສໍາຄນັ ແລະ ເປັນການປັບປຸງມາດຕະການ

ຄວາມປອດໄພໃນ ສປປ ລາວ; ວທິກີານກວດສອບຕວົຕນົແບບ

ດັງ້ເດມີທີ່ ອງີໃສ່ເອກະສານ ເຊັ່ ນ: ສໍາມະໂນຄວົ, ບດັປະຈໍາຕວົ, 

ແລະ ໜງັສຜ່ືານແດນ ກາໍລງັປະເຊນີກບັຂໍຈ້າໍກດັຫຼາຍຢ່າງ. ສິ່ ງທາ້

ທາຍເຫຼົ່ ານີລ້ວມມ:ີ ຂະບວນການກວດສອບເອກະສານທີ່ ຊາ້, 

ຄວາມສ່ຽງດາ້ນການປອມແປງ, ຂໍຜ້ິດພາດໃນການປ້ອນຂໍມູ້ນ 

ແລະ ຄວາມບ່ໍສະດວກຂອງລູກຄາ້ໃນການເຮດັທຸລະກໍາທາງການ

ເງນິ. ບັນຫາເຫຼົ່ ານີສ້ ົ່ ງຜົນກະທົບໂດຍກງົຕ່ໍປະສິດທິພາບການ

ບໍລກິານຂອງສະຖາບນັການເງນິ ແລະ ຄວາມປອດໄພຂອງຂໍມູ້ນ

ລູກຄາ້. ການພດັທະນາລະບບົການເງນິດຈິຕິອນໃນ ສປປ ລາວ 

ຮຽກຮອ້ງໃຫມ້ກີານຫນັເປັນທນັສະໄໝ ເຊີ່ ງວທິກີານກວດສອບ

ຕວົຕນົຂອງບຸກຄນົຕອ້ງຮບັປະກນັການປັບປຸງທີ່ ມປີະສດິທພິາບ 

ແລະ  ປະສິດທິຜົນ  (The Fintech Times, 2024; PHB 

Development, 2020). ປະຈຸບັນ, ບໍລິສັດຂໍມູ້ນຂ່າວສານສິນ

ເຊື່ ອແຫ່ງ ສປປ ລາວ ແລະ ທະນາຄານກາງລາວ ກໍາລງັສຸມໃສ່

ການພດັທະນາໂຄງລ່າງພືນ້ຖານດຈິຕິອນ ແລະ ລະບບົການຈື່ ຈາໍດິ

ຈຕິອນ (Biometric Update, 2025). ທະນາຄານທຸລະກດິ

ຕ່າງປະເທດລາວເຊັ່ ນທະນາຄານການຄາ້ງ (BCEL) ເຊິ່ ງເປັນສະ

ຖາບັນການເງນິຊັນ້ນໍາຂອງລາວໄດມ້ີການພັດທະນາລະບົບ

ທະນາຄານດຈິຕິອນແບບຄບົຖວ້ນ ເຊັ່ ນ: BCEL One ແລະ i-

Bank ເພື່ ອລົງທຶນໃນການຫັນ ເ ປັນທັນສະໄໝດິຈິຕອນ 

(International Finance, 2024). 

ໃນປັດຈບຸນັ, ມເີທກັໂນໂລຢີການຈື່ ຈໍາໃບໜາ້ທີ່ ໂດດ

ເດັ່ ນທີ່ ໄດ ້ຮັບຄວາມນິຍົມເນື່ ອງມີສອງແບບຄື:  FaceNet 
(Schroff et al., 2015) ແລະ ArcFace (Deng et al., 2019), 
ແຕ່ລະແບບມຈີດຸແຂງ ແລະ ຂໍຈ້ໍາກດັຂອງຕນົເອງ. ແນວໃດກໍ່

ຕາມ, ຍງັບ່ໍທນັມກີານສກຶສາທີ່ ສມົບູນແບບໃນການປຽບທຽບປະ

ສດິທຜິນົຂອງທງັສອງລະບບົນີພ້າຍໃນສະພາບແວດລອ້ມຂອງ

ລະບບົຂໍມູ້ນສນິເຊື່ ອ ສປປ ລາວ; ວທິະຍານພິນົນີມ້ຈີດຸປະສງົ

ເພື່ ອປຽບທຽບປະສດິທພິາບການຂອງການລະບຸຕວົຕນົບຸກຄນົ
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ດ້ວຍໃບໜ້າ ໂດຍ ນໍ າ ໃຊ ້ເທັກ ໂນໂລຊີ  FaceNet ແລະ 

ArcFace, ໂດຍສຸມໃສ່ສອງດາ້ນຫຼກັຄ:ື ຄວາມແມນ້ຍໍາ, ຄວາມ

ຖກືຕອ້ງ ແລະ ຄວາມໄວໃນການປະມວນຜນົ (Albalooshi et 

al., 2024). ການສຶກສານີຈ້ະດໍາເນີນການທົດລອງພາຍໃຕ ້

ເງ ື່ອນໄຂທີ່ ຄວບຄຸມຢ່າງເຂັມ້ງວດເພື່ ອໃຫແ້ນ່ໃຈວ່າໄດຜ້ນົການ

ປຽບທຽບທີ່ ໜາ້ເຊື່ ອຖ ືແລະ ຖກືຕອ້ງ; ຜນົການສກຶສານີຈ້ະເປັນ

ພືນ້ຖານສໍາຄນັສໍາລບັການພດັທະນາລະບບົການກວດສອບຕວົ

ຕນົທີ່ ຫນັເປັນທນັສະໄໝໃນຂະແໜງການເງນິ - ການທະນາຄານ

ຂອງ ສປປ ລາວ. ນອກຈາກນັນ້, ຜົນການຄົນ້ຄວາ້ຍງັຈະເປັນ

ປະໂຫຍດແກ່ຜູທ້ີ່ ສນົໃຈຢາກນໍາໄປພດັທະນາ ແລະ ໝນູໄຊເ້ທກັ

ໂນໂລຢີນີໃ້ນຂະແໜງການອື່ ນໆ. ການປັບປຸງລະບບົການກວດ

ສອບຕົວຕົນນີຈ້ະຊ່ວຍຍກົລະດັບການບໍລິການທາງການເງນິ, 

ເພີ່ ມປະສິດທິພາບດາ້ນຄວາມປອດໄພ, ສາ້ງຄວາມສະດວກ

ສະບາຍໃຫແ້ກ່ລູກຄາ້ຫຼາຍຂຶນ້, ແລະ ສະໜັບສະໜູນການ

ພດັທະນາເສດຖະກດິດຈິຕິອນຂອງປະເທດ. 

 

 

ຮູບທ ີ1: ຂັນ້ຕອນວທິກີານທດົລອງດວ້ຍລະບບົການຈດົຈາໍໃບໜ້

າ 

1.2. ຄໍາຖາມຂອງການຄົນ້ຄວ້າ 
1. ຄວາມຖກືຕອ້ງ, ຊດັເຈນໃນການລະບຸຕວົຕນົດວ້ຍ 

ໃບໜາ້ໂດຍການນໍາໃຊເ້ທກັໂນໂລຊ ີ FaceNet ປ່ຽບທຽບກບັ 
ການລະບຸຕວົຕນົບຸກຄນົດວ້ຍໃບໜາ້ໂດຍການນໍາໃຊເ້ທກັໂນໂລຊ ີ
ArcFace ມປີະສດິທພິາບແຕກຕ່າງກນັແນວໃດ? 

2. ຄວາມໄວໃນການລະບຸຕວົຕນົດວ້ຍໃບໜາ້ໂດຍການ 
ນໍາໃຊເ້ທກັໂນໂລຊ ີ FaceNet ປ່ຽບທຽບກບັການລະບຸຕວົຕນົ 
ບຸກຄນົດວ້ຍໃບໜາ້ດວ້ຍການນໍາໃຊເ້ທກັໂນໂລຊ ີ ArcFace ມ ີ
ຄວາມໄວແຕກຕ່າງກນັແນວໃດ? 

1.3. ຈດຸປະສງົຂອງການຄົນ້ຄວ້າ 
1. ເພື່ ອສກືສາຄວາມຖກືຕອ້ງ ແລະ ຊດັເຈນ ໃນການ

ລະບຸຕວົຕນົບຸກຄນົດວ້ຍໃບໜາ້ໂດຍການນໍາໃຊເ້ທກັໂນໂລຊ ີ
FaceNet ແລະ  ArcNet;  

2. ເພື່ ອປຽບທຽບປະສດິທພິາບດາ້ນຄວາມໄວ ໃນການ 
ລະບຸຕວົຕນົບຸກຄນົດວ້ຍໃບໜາ້ ໂດຍການນໍາໃຊເ້ຕກັໂນໂລຊີ 
FaceNet ແລະ ArcNet. 

 

2. ບດົຄົນ້ຄວາ້ທີ່ ກ່ຽວຂອ້ງ 
 FaceNet ແມ່ນເຄອືຂ່າຍປະສາດທຽມເຊງິລກຶ (Deep 
Convolutional Neural Network) ທີ່ ພັດທະນາໂດຍບໍລິສັດ 
Google ໃນປີ 2015 ເພື່ ອປ່ຽນຮູບໃບໜາ້ໃຫກ້າຍເປັນ vector 
ຂະໜາດ  128 ຫຼື  512 ມິຕິ  ໃນພື ້ນທີ່  embedding space. 
ລະບົບນີນໍ້າໃຊເ້ທັກນິກ  Triplet Loss ເພື່ ອຝຶກໃຫໂ້ມເດວ
ສາມາດສາ້ງ embedding ທີ່ ໃບໜາ້ຂອງຄນົດຽວກນັຈະຢູ່ໃກກ້ນັ 
ແລະ ໃບໜາ້ ຂອງຄນົຕ່າງກນັຈະຢູ່ຫ່າງກນັໃນພືນ້ທີ່ ນີ.້ ArcFace 
(Additive Angular Margin) ແມ່ນເທກັນກິການຈດົຈາໍໃບໜ້

າທີ່ ນໍ າ ໃ ຊ ້ Angular Margin Loss ໃນ ຟັ ງ ຊັນ  Softmax 
ພດັທະນາໃນປີ 2018. ເທກັນກິນີເ້ພີ່ ມ Angular Margin ເຂົາ້
ໃນສູດ Softmax ເພື່ ອເພີ່ ມຄວາມສາມາດໃນການແຍກແຍະ
ລກັສະນະຂອງໃບໜາ້ ເຮດັໃຫກ້ານຈດັປະເພດມຄີວາມຖກືຕອ້ງ
ສູງຂຶນ້. 

 ງານວິໄຈຫຼັກຂອງ  FaceNet ແມ່ນ Schroff et al. 

(2015) ພັດທະນາ FaceNet ເພື່ ອສາ້ງລະບົບຈດົຈໍາໃບໜາ້ທີ່

ສາມາດແປງຮູບໃບໜາ້ໄປເປັນ Embedding vector ຂະໜາດ 
128 ມິຕິ ໂດຍນໍາໃຊ  ້Deep Neural Network ແລະ Triplet 
loss function. ຈດຸປະສງົຂອງການສກຶສາແມ່ນເພື່ ອສາ້ງລະບບົ
ທີ່ ສ າມາດຈົດຈໍ າ , ຢັ້ ງ ຢືນ , ແລະ  ຈັດ ກຸ່ມໃບໜ້າໄດ ້ຢ່ າ ງມີ

ປະສດິທພິາບ ເຊິ່ ງຜນົການສກຶສາສະແດງໃຫເ້ຫນັວ່າ FaceNet 
ສາມາດລະບຸຕວົຕນົຂອງບຸກຄນົດວ້ຍໃບໜາ້ແມ່ນມຄີວາມແມ່ນ

ຍໍ າ ເ ຖິ ງ  99.63% ໃ ນ  LFW Dataset ແ ລ ະ  95.12% ໃ ນ 
YouTube Faces dataset ພອ້ມທງັສາມາດຫຸຼດຄວາມຜດິພາດ
ຈາກວທິກີານແບບເກົ່ າເຖິງ 30% ແລະ ມຄີວາມທນົທານຕ່ໍການ
ປ່ຽນແປງຂອງແສງ ແລະ ມຸມກອ້ງ. Taigman et al. (2014) 
ສາ້ງ DeepFace ເພື່ ອແກໄ້ຂບນັຫາການຈດົຈາໍໃບໜາ້ໃນສະພາບ

ແວດລອ້ມທີ່ ບ່ໍມກີານຄວບຄຸມ ເຊັ່ ນ ຮູບພາບຈາກສື່ ສງັຄມົແລະ
ຄັງຮູບພາບສ່ວນຕົວ. ຈຸດປະສົງແມ່ນເພື່ ອພັດທະນາລະບົບທີ່

ສາມາດຮບັມກືບັການປ່ຽນແປງຂອງທ່າທາງ, ແສງສະຫວ່າງ, ແລະ 
ມຸມກອ້ງທີ່ ຫຼາກຫຼາຍ. ຜນົການວໄິຈພບົວ່າ DeepFace ສາມາດ
ບນັລຸຄວາມແມ່ນຍໍາ 97.35% ໃນ LFW dataset ທີ່ ໃກຄ້ຽງກບັ
ຄວາມສາມາດຂອງມະນຸດ (97.53%) ແລະ ສາມາດທດົສອບກບັ 
4.4 ລາ້ນຮູບໃບໜາ້ຄອບຄຸມ 4,030 ບຸກຄນົ.  Wang & Deng 
(2021) ສຶ ກ ສ າ ກ າ ນ ພັ ດ ທ ະ ນ າ ເ ທັ ກ ນິ ກ  Deep Face 
Recognition ຕັງ້ແຕ່ປີ 1990 ເຖງິປັດຈບຸນັ. ຈດຸປະສງົແມ່ນເພື່ ອ
ວເິຄາະວວິດັທະນາການຂອງເທກັນກິການຈດົຈາໍໃບໜາ້ແລະປະ

ເມນີປະສດິທພິາບຂອງວທິກີານຕ່າງໆ. ຜນົການສກຶສາສະແດງໃຫ ້

ເຫນັວ່າຄວາມຖກືຕອ້ງໃນຖານຂໍມູ້ນ LFW ເພີ່ ມຂຶນ້ຈາກປະມານ 
97% ໃນປີ 2014 ເປັນກວ່າ 99.80% ໃນປີ 2017, ແລະ ໃນການ
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ແຂ່ງຂນັ MegaFace ວທິກີານ Deep Learning ສາມາດຈດົຈໍາ
ໄດຖ້ກືຕອ້ງເຖງິ 99.80% ໃນການປຽບທຽບ 1:1. 

 ງ າ ນວິໄຈ ຫຼັກຂອ ງ  ArcFace ມີຄື  Deng et al. 

(2019) ພດັທະນາ ArcFace ເພື່ ອປັບປຸງປະສດິທພິາບການຈດົ
ຈໍາໃບໜາ້ໂດຍນໍາໃຊ ້Additive Angular Margin Loss ໃນຟັງ
ຊນັ Softmax. ຈດຸປະສງົຂອງການສກຶສາແມ່ນເພື່ ອເພີ່ ມຄວາມ
ສາມາດໃນການແຍກແຍະລກັສະນະຂອງໃບໜາ້ໂດຍການເພີ່ ມ 
Angular Margin ທີ່ ຊ່ວຍໃຫ ້Embedding ຂອງຄນົດຽວກນັຢູ່
ໃກກ້ນັ ແລະ ຂອງຄນົຕ່າງກນັຢູ່ຫ່າງກນັຫຼາຍຂຶນ້. ຜນົການສກຶສາ
ສະແດງໃຫເ້ຫນັວ່າ ArcFace ສາມາດລະບຸຄວາມແມ່ນຍໍາໄດສູ້ງ
ເຖງິ 99.83% ໃນ LFW dataset, ສາມາດຫຸຼດຄວາມຜດິພາດລງົ 
40% ເມື່ ອທຽບກບັວທິເີກົ່ າ, ທດົສອບກບັ 1 ລາ້ນໃບໜາ້, ແລະ 
ຄອບຄຸມຫຼາຍເຊືອ້ຊາດ. Liu et al. (2016) ສກຶສາການຮຽນຮູ ້

ລກັສະນະສະເພາະເພື່ ອການຈດົຈາໍໃບໜາ້ແບບເຊງິລກຶໂດຍນໍາໃຊ ້
Angular margin. ຈຸດປະສົ ງ ແ ມ່ນ ເ ພື່ ອ ພັດທະນ າ  Loss 
function ທີ່ ສ າມາດເພີ່ ມ  Inter-class variance ແລະ  ຫຸຼດ 
Intra-class variance ໃນ Feature space. ຜົນການວິໄຈພົບ
ວ່ າ ກ າ ນ ໃ ຊ ້  Angular margin ໃ ນ  Softmax loss 
(SphereFace) ສາມາດປັບປຸງປະສດິທພິາບການຈດົຈໍາໄດຢ່້າງ
ຫຼວງຫຼາຍເມື່ ອທຽບກບັ Softmax loss ແບບເກົ່ າ. Wang et al. 
(2018) ພັດທະນາ  CosFace (Large Margin Cosine Loss) 
ເພື່ ອເປັນທາງເລືອກລະຫວ່າງ SphereFace ແລະ ArcFace. 
ຈຸດປະສົງ ແ ມ່ນ ເພື່ ອສ ້າ ງ  Loss function ທີ່ ງ່ າ ຍໃນການ 
Implement ແຕ່ຍັງຄົງມີປະສິດທິພາບສູງ . ຜົນການສຶກສາ
ສະແດງໃຫເ້ຫນັວ່າ CosFace ບນັລຸຄວາມແມ່ນຍໍາ 99.73% ໃນ 
LFW dataset ແລະ ມຄີວາມສະຖຽນໃນການຝຶກສອນຫຼາຍກວ່າ 

SphereFace. ການປຽບທຽບ Loss Functions: Zheng et 

al (2020) ປຽບທຽບປະສິດທິພາບຂອງ loss functions 

ຕ່າງໆໃນການຈດົຈໍາໃບໜາ້ ລວມມ ີSoftmax, Center Loss, 
SphereFace, CosFace, ແລະ ArcFace ຈດຸປະສງົແມ່ນເພື່ ອ

ວເິຄາະຂໍດ້ຂໍີເ້ສຍຂອງແຕ່ລະວທິ.ີ ຜນົການສກຶສາສະແດງໃຫເ້ຫນັ

ວ່າ ArcFace ມປີະສດິທພິາບດທີີ່ ສຸດໃນການຈດົຈໍາທົ່ ວໄປ ໃນ

ຂະນະທີ່  CosFace ມຄີວາມສະຖຽນສູງກວ່າໃນການຝຶກສອນ.

Chen et al (2021) ສຶກສາປຽບທຽບຄວາມໄວໃນການ

ປ ະ ມ ວ ນ ຜົ ນ ລ ະ ຫ ວ່ າ ງ  FaceNet, ArcFace, ແ ລ ະ 

CosFace ໃນສະພາບແວດລອ້ມການໃຊງ້ານຈງິ. ຈຸດປະສົງ

ແມ່ນເພື່ ອປະເມນີຄວາມເໝາະສມົຂອງແຕ່ລະເທກັນກິສໍາລບັ

ລະບບົທີ່ ມຂໍີຈ້ໍາກດັດາ້ນຊບັພະຍາກອນ. ຜນົການສກຶສາພບົວ່າ 

FaceNet ມຄີວາມໄວສູງກວ່າ ArcFace ປະມານ 15-20% 

ແຕ່ມີຄວາມແມ່ນຍໍາ ຕ່ໍ າກວ່າ  3-5%. ການປະຍຸກໃຊ ້ໃນ

ອຸດສາຫະກໍາ: Kumar & Singh (2022) ສກຶສາການນໍາໃຊ ້

ເທັກນກິການຈດົຈໍາໃບໜາ້ໃນອຸດສາຫະກໍາການເງນິ ລວມມີ

ລະບບົ ATM, Mobile Banking, ແລະ Online Payment. 

ຈດຸປະສງົແມ່ນເພື່ ອປະເມນີຄວາມເໝາະສມົແລະຄວາມປອດໄພ

ຂອງເທກັນກິຕ່າງໆ. ຜນົການສກຶສາແນະນໍາວ່າ ArcFace ເໝາະ

ສມົສໍາລບັລະບບົທີ່ ຕອ້ງການຄວາມປອດໄພສູງ ແລະ FaceNet 

ເໝາະສມົສໍາລບັລະບບົທີ່ ຕອ້ງການການຕອບສະໜອງທີ່ ໄວ.  

3. ວທິດໍີາເນນີການຄົນ້ຄວາ້ 
ການສກືສາຄົນ້ຄວ້າງານວໄິຈໃນຄັງ້ນີແ້ມ່ນເພື່ ອສກືສາ

ເຖງິປະສດິທພິາບໃນການຈດົຈາໍໃບໜາ້ໂດຍການນໍາໃຊ ້ 2 ເທກັ
ໂນ ໂລຊຄີ:ືFaceNet ແລະ ArcFace ທີ່ ຈະນໍາໃຊເ້ຂົາ້ໃນການ
ລະບຸຕວົຕນົ ຫຼ ື ຢັງ້ຢືນຕວົຕນົຂອງລູກຄາ້ບຸກຄນົທີ່ ເຮດັທຸລະກາໍ
ທາງການເງນິສໍາລບັລູກຄາ້ທີ່ ມກີານຂໍສນິເຊື່ ອ (ການຂໍກູຢື້ມ) ນໍາ 
ສະຖາບນັການເງນິ ເຊິ່ ງປະກອບມທີະນາຄານ ແລະ ສະຖາບນັ 
ການເງນິທີ່ ບ່ໍແມ່ນທະນາຄານ ເຊິ່ ງຜູວ້ໄິຈຈະມຸງ້ເນັນ້ການສກືສາ 
ຄົນ້ຄວ້າການປຽບທຽບປະສດິທພິາບການປະມວນຜນົດາ້ນຄວາມ

ໄວໃນເວລາເຮດັວຽກ ແລະ ຄວາມແມນ້ຍໍາ, ຖກືຕອ້ງ, ຊດັເຈນຕ່ໍ 
ກບັການລະບຸຕວົຕນົ ຂອງບຸກຄນົ.  

3.1 ປະຊາກອນ ແລະ ກຸ່ມຕວົຢ່າງ 

ປະຊາກອນ ແລະ ກຸ່ມຕວົຢ່າງທີ່ ໃຊໃ້ນການຄົນ້ຄວາ້ໃນຄັງ້

ນີລູ້ກຄາ້ບຸກຄນົຂອງສະຖາບນັການເງນິຈາໍນວນ 200 ຄນົ ຈາກ

ລູກຄາ້ທີ່ ເປັນສະມາຊກິຂອງບໍລສິດັຂໍມູ້ນຂ່າວສານສນິເຊື່ ອແຫ່ງ 

ສປປ ລາວ ຈາໍນວນ 10 ແຫ່ງ ປະກອບມສີະຖາບນັການເງນິທງັ 

ພາກລດັ ແລະ ເອກະຊນົ. ການກາໍນດົກຸ່ມປະຊາກອນຕວົຢ່າງໃນ

ຄັງ້ນີແ້ມ່ນໄດເ້ລອືກໃຊຮູ້ບແບບສະເພາະເຈາະຈງົດັ່ ງນີ:້ 

1. ເລອືກສະມາຊກິທີ່ ເປັນທະນາຄານທຸລະກດິຈາໍນວນ 05 

ແຫ່ງ; 

2. ເລອືກສະມາຊກິທີ່ ເປັນສະຖາບນັການເງນິຈລຸະພາກຈາໍ 

ນວນ 05 ແຫ່ງ; 

3. ເລອືກລູກຄາ້ຂອງສະມາຊກິທີ່ ເປັນທະນາຄານທຸລະກດິ 

ແລະ ສະຖາບນັການເງນິຈລຸະພາກຈາໍນວນ 20 ຄນົ / 1 

ແຫ່ງ; 

4. ເລອືກຮູບພາບ 20 ຮູບ / 01 ລູກຄາ້ ທີ່ ນໍາໃຊເ້ຂົາ້ໃນການ 

ທດົລອງ. 

3.2 ເຄື່ອງມທືີ່ ໃຊໃ້ນການເກບັກາໍຂໍມູ້ນ 
ສໍາລບັເຄື່ ອງມທືີ່ ນໍາໃຊໃ້ນຈດັການເກບັກາໍຂໍມູ້ນທີ່ ໃຊ ້

ເຂົາ້ໃນການທດົສອບໃນຄັງ້ນີແ້ມ່ນໄດກ້າໍນດົສະເປັກຕກິນກິຂອງ

ເຄື່ ອງ Server ແລະ Client ທີ່ ໃຊເ້ຂົາ້ໃນການທດົລອງ ມດີັ່ ງຕາຕະ 
ລາງລຸ່ມນີ:້  

 
ຕາຕະລາງທ ີ1 ອຸປະກອນທີ່ ໃຊເ້ຂົາ້ໃນການທດົລອງ (Server) 
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Hardware 

 
Specification 

 
FaceNet 

 
ArcFace 

 
CPU Intel Pretinum 8268: 4CPU : 192 Core 

284 Threads 

RAM 256 

Hard disk 8TB 

 
Software 

 

 
Version 

 
Face 

Registration 

 
LCIC 

System 
Operation 
System 

18.8 Linux  
Fedora 
Core 8  

Linux 
Fedora 

Database 18.8 SQLife Mysql 
 

ຕາຕະລາງທ ີ2 ອຸປະກອນທີ່ ໃຊເ້ຂົາ້ໃນການທດົລອງ(Client) 

 
Hardware and Software ທີ່ ໃຊໃ້ນການທດົລອງ 

 
 

ຄອມພວິເຕ ີLaptop 

MacBook Pro  
Chip Apple M1 Pro 
Version 14.2.1 
Memory : 32 GB 
Storage SSD 1TB 

 
FaceNet 

Anaconda, Jupyter Nootebook 
FaceNet:  
Tensorflow and Tensorflow Lite 
Python Django 
SQLife 
 

ArcFace 
 
Anaconda, Jupyter Nootebook 
ArcFace 
Tensorflow and Tensorflow Lite 
Python Django 
SQLife 
 

3.3 ວທິເີກບັກາໍຂໍມູ້ນ 

 

ຮູບທ ີ2 ຮູບການສະແດງຜນົການຮຽນຮູ ້ແລະ ຮູຈ້າໍໃບໜາ້ 

 
 

ການເກັບກໍາຂ ້ໍ ມູນເຂົ ້າໃນການທົດລອງໃນຄັງ້ນີ ້

ປະກອບມຂີັນ້ຕອນດັ່ ງນີ:້ 1) ເກບັຂໍມູ້ນພືນ້ຖານຂອງລູກຄາ້ທີ່ ເຂົາ້

ມາເຮດັທຸລະກໍານໍາທະນາຄານກຸ່ມເປົ້າໝາຍໂດຍເລອືກຈາກລູກ

ຄາ້ທີ່ ສາມາດເປີດເຜຍີຂໍມູ້ນ; 2) ກໍານດົສະພາບແວດລອ້ມເຊັ່ ນ: 

ສະພາບແວດລອ້ມແສງທີ່ ແຕກຕ່າງກນັໃນເວລາທີ່ ໃຫລ້ະບບົຮຽນ

ຮູ;້ 3) ເກບັຂໍມູ້ນທີ່ ຈະນໍາໃຊເ້ຂົາ້ໃນການທດົລອງເຊັ່ ນ:ວັນທີ, 

ເວລາ, ສະພາບແວດລອ້ມ ແລະ ຮູບພາບຂອງຜູເ້ຂົາ້ທດົລອງ; 

ແລວ້ຈື່ ງດໍາເນີນການກະກຽມຂໍມູ້ນຕາມຮູບແບບຕາຕະລາງທີ່

ກາໍນດົໃວຂ້າ້ງຕົນ້ ເພື່ ອບນັທກຶຊຸດຂໍມູ້ນທີ່ ຕອ້ງການທດົສອບເປັນ
ຟາຍຂໍມູ້ນໜື່ ງໃສ່ໃນ Excel ຕາມຮູບແບບການທດົລອງເຊິ່ ງໄດ ້
ແບ່ງ ອອກເປັນ 2 ຮູບແບບຄ:ື 1) ການທດົລອງການຮຽນຮູຈ້າໍໃບ
ໜາ້ຈາກກຸ່ມເປົ້າໝາຍທີ່ ເປັນລູກຄາ້ຂອງສະຖາບນັການເງນິຈໍາວ

ນວນ 200 ຄນົ ຈາກສະຖາບນັການເງນິຈ ານວນ ◌ຸ20 ແຫ່ງ ແຕ່

ລະແຫ່ງ ເກບັ 20 ຄນົ; ເຊິ່ ງ 1 ຄນົ ຈະເກບັຂໍມູ້ນ 20 ຮູບ ໃນແຕ່

ລະດາ້ນ ແລວ້ເກບັຂໍມູ້ນເຂົາ້ຖານຂໍມູ້ນການຮຽນຮູໃ້ບໜາ້ທງັສອງ

ໂມເດວຈະໄດຮູ້ບລວມທງັໝົດຈໍານວນ 4,000 ຮູບ ແລະ 2) 
ເຮັດການທົດລອງການຈດົຈໍາໃບໜາ້ເພື່ ອເກັບກໍາຂໍມູ້ນຕາມ

ຈໍານວນກຸ່ມປະຊາກອນທີ່ ກໍານດົໃວໃ້ນເບືອ້ງຕົນ້ໂດຍ ດໍາເນນີ
ການທດົລອງຕາມ ຈດຸປະສງົຂອງການທດົລອງຄ:ື ຊອກຫາຄວາມ

ໄວໃນການປະມວນຜນົ ແລະ ຄວາມແມນ້ຍໍາໃນການລະບຸຕວົ

ຕນົບຸກຄນົຕາມຈາໍນວນຂໍມູ້ນ 50 ຮູບ, 100 ຮູບ, 500 ຮູບ ແລະ 
1000 ຮູບ ທກີາໍນດົໃວໃ້ນການທດົລອງ; 

 

3.4 ການວເິຄາະຂໍມູ້ນ 
 

ການວິໄຈນີ ້ໄດ ້ດໍ າ ເນີນການທົດລອງປຽບທຽບ

ປະສິດທິພາບຂອງເທັກໂນໂລຢີ FaceNet ແລະ ArcFace 

ໃນການລະບຸຕວົຕນົດວ້ຍໃບໜາ້ ໂດຍການເກບັຂໍມູ້ນຈາກສະຖາ

ບນັການເງນິທງັໝດົ 20 ແຫ່ງ ໃນເຂດນະຄອນຫຼວງວຽງຈນັ. 

ການທົດລອງດໍາເນີນໂດຍການເລືອກລູກຄາ້ແຕ່ລະສະຖາບັນ

ຈາໍນວນ 20 ຄນົ ຈຶ່ ງໄດກຸ່້ມຕວົຢ່າງທງັໝດົ 200 ຄນົ. ແຕ່ລະຄນົ



Keovongsa, Kheovongphachanh, Bounnady, Luangxaysana, NonAlinsavath and Livangtou, 2025 

454 
 

ໄດຖ່້າຍຮູບໃບໜາ້ທັງໝົດ 20 ຮູບ ລວມເປັນຂໍມູ້ນທັງໝົດ 

4,000 ຮູບ; ການເກບັຂໍມູ້ນຮູບໃບໜາ້ດໍາເນີນໂດຍການແບ່ງ

ອອກເປັນ 4 ມຸມການຖ່າຍທີ່ ແຕກຕ່າງກັນ ເພື່ ອທົດສອບ

ປະສດິທພິາບຂອງທງັສອງເທກັໂນໂລຢີໃນສະພາວະການຕ່າງໆ. 

ມຸມການຖ່າຍປະກອບດວ້ຍ ໜາ້ຕງົ, ມຸມ 45 ອງົສາ, ຂາ້ງຊາ້ຍ 

ແລະ ຂາ້ງຂວາ ຂະນະທີ່ ແຕ່ລະມຸມຖ່າຍ 5 ຮູບ. ລໍາດບັການທດົ

ລອງເລີ່ ມຈາກການວດັແທກຄວາມໄວໃນການປະມວນຜນົ ເຊິ່ ງ

ແມ່ນການວດັເວລາທີ່ ເທກັໂນໂລຢີແຕ່ລະຊະນດິໃຊໃ້ນການຈື່ ຈາໍ 

ແລະ ລະບຸຕວົຕນົຈາກຮູບໃບໜາ້ 1 ຮູບ ບນັທກຶເປັນຫວົໜ່ວຍ

ວນິາທ.ີ ຕ່ໍມາຈຶ່ ງວດັແທກຄວາມແມ່ນຍໍາ ເຊິ່ ງແມ່ນອດັຕາການ

ລະບຸຕວົຕນົທີ່ ຖກືຕອ້ງ ຄດິໄລ່ເປັນເປີເຊນັຈາກຈາໍນວນຄັງ້ທີ່ ລະບຸ

ຖກືຕອ້ງຫານດວ້ຍຈາໍນວນຄັງ້ທດົລອງທງັໝດົ ເຊິ່ ງການທດົລອງ

ຄວາມໄວໄດກ້ໍານດົຮູບແບບການທົດສອບກບັຂໍມູ້ນຂະໜາດ

ຕ່າງໆ ເລີ່ ມຈາກ 50 ຮູບ, 100 ຮູບ, 500 ຮູບ ແລະ 1,000 ຮູບ 

ເພື່ ອເບິ່ ງປະສດິທພິາບໃນການປະມວນຜນົເມື່ ອມຂໍີມູ້ນຈໍານວນ
ຫຼາຍ. ສ່ວນການທດົລອງຄວາມແມ່ນຍໍາກໍໄດໃ້ຊຂໍ້ມູ້ນຊຸດດຽວ

ກນັເພື່ ອປະເມນີວ່າຄວາມສາມາດໃນການລະບຸຕົວຕົນມກີານ

ປ່ຽນແປງແນວໃດເມື່ ອຂະໜາດຂໍມູ້ນເພີ່ ມຂຶນ້. ການວເິຄາະຜນົ

ໃຊສູ້ດຄດິໄລ່ຄ່າສະເລ່ຍແບບງ່າຍ ໂດຍນໍາຜນົລວມຂອງຄ່າທີ່ ໄດ ້

ຮັບທັງໝົດມາຫານດວ້ຍຈໍານວນຄັງ້ໃນການທົດລອງ ດັ່ ງສູດ

ຄດິໄລ່ລຸ່ມນີ:້ 

 

• ສູດຄດິໄລ່ຫາຄ່າສະເລ່ຍ  X= xn   

o X  ແມ່ນຄ່າສະເລ່ຍ 

o x ແມ່ນຜນົລວມຂອງຄ່າທີ່ ໄດຮ້ບັ 

o n ແມ່ນຈາໍນວນຄັງ້ໃນການທດົລອງ 

 

ຕາຕະລາງ 3 ສະຫຸຼບຜນົການທດົລອງຕາມມຸມຖ່າຍຮູບ 20 ຮູບ

ຈາກ 1 ຄນົ 

 

ລ/
ດ 

ມຸມຖ່າຍ FaceNet ArcFace 

ຄວາມ

ແມ່ນຍໍາ
(%) 

ຄວາມໄວ
(s) 

ຄວາມ

ແມ່ນຍໍາ
(%) 

ຄວາມໄວ
(s) 

1 ໜາ້ຕງົ 94.2 0.85 96.5 0.72 
2 ມຸມ 45° 91.8 0.92 93.7 0.78 
3 ຂາ້ງຊາ້ຍ 88.5 0.98 90.2 0.85 
4 ຂາ້ງຂວາ 87.3 1.02 89.6 0.88 
ຄ່າສະເລ່ຍລວມ 90.45 0.94 92.5 0.81 

 
 
 

ຕາຕະລາງ 3 ເກບັຜນົຄວາມໄວໃນການປະມວນຜນົ 
 
ຈາໍນວນຮູບ      FaceNet(s)    ArcFace(s) 

50 ຮູບ 0.8 0.6 

100 ຮູບ 1.5 1.2 

500 ຮູບ 3.2 2.8 

1000 ຮູບ 5.8 5.2 
 
 
ຕາຕະລາງ 4 ເກບັຜນົຄວາມຖກືຕອ້ງ, ຊດັເຈນ (ແມນ້ຍໍາ) ໃນການ
ປະມວນຜນົ 
 

ຈາໍນວນຮູບ ຄວາມແມ່ນຍໍາ(%) 
FaceNet ArcFace 

50 ຮູບ 99.63 99.83 

100 ຮູບ 97.35 98.65 

500 ຮູບ 95.12 96.45 

1000 ຮູບ 92.56 94.78 

 

4.ຜນົການຄົນ້ຄວາ້ 
 
 

 
 
ຮູບທ ີ3.  Face Registration ແລະ Face Recognition 
 

ໃນການວດັຜົນການທດົລອງແມ່ນທາງຜູທ້ດົລອງຈະໄດມ້ີ

ການວດັແທກຜນົການທດົລອງທຸກໆຂັນ້ຕອນທີ່ ໄດກ່້າວໃວໃ້ນ

ຮູບແບບຂອງ Excel ເພື່ ອທີ່ ຈະສາມາດນໍາເອາົຜນົຂອງການທດົ
ລອງ ໄປວດັແທກຜນົຕາມ ຮູບແບບການວດັແທກທກີາໍນດົໃວໃ້ນ
ແຕ່ລະດາ້ນເຊັ່ ນ: ດາ້ນປະສດິທພິາບຂອງຄວາມໄວ ແລະ ດາ້ນ
ປະສດິ ທພິາບຂອງຄວາມແມນ້ຍໍາ, ຖກືຕອ້ງ ແລະ ຊດັເຈນຈາກ
ການທດົ ລອງຂອງທງັສອງຮູບແບບຄ:ື FaceNet ແລະ ArcFace 
ເຊິ່ ງໄດ ້ກາໍນດົຕວົແປໃນການຊີວ້ດັໃນການປຽບທຽບດັ່ ງນີ:້ 
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ຕາຕະລາງ 5 ປະສດິທພິາບຂອງຄວາມໃວໃນການປະມວນຜນົ 

 
ຕວົຊີວ້ດັ FaceNet ArcFace 

ເວລາການປະມວນຜນົຕ່ໍຮູບ(ວນິາ ທ)ີ 3.29 3.81 
ຈາໍນວນຮູບທີ່ ປະມວນຜນົໄດຕ່ໍ້ວນິາທ ີ

(ຮູບ) 
6.08 5.25 

ເວລາໃນການຕອບສະໜອງ(ວນິາທ)ີ 0.82 0.95 
ຄວາມໄວໃນການຄົນ້ຫາຖານຂໍມູ້ນ 

(ວນິາທ)ີ 
0.65 0.78 

ການປະມວນຜນົພອ້ມກນັ(ຮູບ) 4 3 
ເວລາໃນການລງົທະບຽນຂໍມູ້ນ(ວນິາທ)ີ 2.45 2.85 

 
 
ຕາຕະລາງ 6 ດາ້ນປະສດິທພິາບຂອງຄວາມຖກືຕອ້ງ ແລະ ຊດັເຈນ

(ແມນ້ຍໍາ) 

 
 
ຕາຕະລາງທ ີ7 ສະຫຸຼບການທດົລອງດາ້ນຄວາມຖກືຕອ້ງ ແລະ ຊດັ

ເຈນ(ແມນ້ຍໍາ) 

 

4.1  ປະສດິທພິາບຂອງຄວາມໄວໃນການປະມວນຜນົ 
ຈາກການທດົລອງການລະບຸຕວົຕນົຂອງບຸກຄນົດວ້ຍ 2 ຮູບ

ແບບ ຄ:ື ການປຽບທຽບການລະບຸຕວົຕນົດວ້ຍໃບ ໜາ້ໂດຍ ນໍາ

ໃຊເ້ທກັໂນໂລຊ ີFaceNet ແລະ ການລະບຸຕວົຕນົດວ້ຍ ໃບໜາ້

ໂດຍການນໍາໃຊເ້ທກັໂນໂລຊ ີArcFace ໃນຢັງ້ຢືນຕວົຕນົ ບຸກຄນົ

ນັນ້; ສາມາດສະຫຸຼບສງັລວມຜນົການທດົລອງຜນົການ ຄົນ້ຄວ້າ

ເພື່ ອທດົລອງປະສດິທພິາບດາ້ນຄວາມໄວ ຈາກວທິກີານຈດັຕັງ້

ປະຕບິດັໂດຍດໍາເນນີການຈາກການກະກຽມຂໍມູ້ນຕາມຮູບແບບ

ຕາຕະລາງທີ່ ກໍານດົໃວຂ້າ້ງຕົນ້ແລວ້ບນັທກຶຊຸດຂໍມູ້ນທີ່ ຕອ້ງການ

ທດົສອບນັນ້ເປັນຟາຍຂໍມູ້ນໜື່ ງໃສ່ນາມສະກຸນ .Exls ໂດຍໃສ່

ຈໍານວນຂໍມູ້ນ 50 ຮູບ, 100 ຮູບ , 500 ຮູບ ແລະ  1,000 ຮູບ 

ຈາກ 200 ຄົນ ທີ່ ຈະລະບຸຕົວຕົນ; ເຊິ່ ງພາຍຫຼັງສໍາເລັດການ

ກະກຽມຂໍມູ້ນຕາມຈາໍນວນທີ່ ກໍານດົໃວຈ້ ື່ ງດໍາເນນີການທດົສອບ 

ເຊິ່ ງຮູບແບບການທດົລອງແມ່ນແບ່ງອອກເປັນ 2 ຮູບ ແບບ ຄ:ື 1) 

ການທດົລອງການຮຽນຮູຈ້ໍາໃບໜາ້ ແລະ 2) ການທດົລອງການ

ຈດົຈາໍໃບໜາ້ 

ຫຼງັຈາກນັນ້ກໍ່ ນໍາສົ່ ງເຂົາ້ຟັງຊັນ້ການລະບຸຕວົຕນົບຸກຄນົດວ້ຍ 
ໃບໜາ້(Face Recognition) ເພື່ ອທໍາການລະບຸຕວົຕນົບຸກຄນົ 
ຂອງແຕ່ລະບຸກຄນົແລວ້ບນັທກືລງົລະບບົຖານຂໍມູ້ນຕາມຊຸດຂໍ ້

ມູນໃນພາຍຂໍມູ້ນນັນ້ ເຊິ່ ງລະບບົຈະປະມວນຜນົ ເພື່ ອກວດສອບ 
ຄວາມຖກືຕອ້ງຂອງຂໍມູ້ນເພື່ ອລະບຸຕວົຕນົດວ້ຍເງ ື່ອນໄຂທີ່ ກາໍນດົ
ໄວ;້ 

ຜ່ານຂະບວນການທດົລອງຂາ້ງຕົນ້ໂດຍການທດົລອງຕາມ

ຈາໍນວນກຸ່ມປະຊາກອນ 4 ກຸ່ມຄ:ື 20 ຄນົ, 50 ຄນົ, 100 ຄນົ ແລະ 

200 ຄນົ; ຈາໍນວນ 5 ຄັງ້ຕ່ໍຊຸດທດົລອງ ແລວ້ເກບັຜນົ ການທດົ

ລອງດັ່ ງກ່າວເຂົາ້ໃນ ຕາຕະລາງເກບັຜນົການທດົລອງ; ເຊິ່ ງການທດົ

ລອງຄັງ້ນີ ້ ແມ່ນຈະເກບັຜນົໃນການທດົລອງດາ້ນ ຄວາມໄວໃນ

ການປະມວນຜນົຕ່ໍຮູບພາບເປັນວນິາທສີາມາດສະຫຸູຼບສງັລວມໃສ່

ຕາຕະລາງລຸ່ມນີ:້ 

ຕາຕະລາງທ ີ8 ຜນົການທດົລອງດາ້ນຄວາມຄ່ອງຕວົ ແລະ ຄວາມ

ໄວໃນການຈດັການ 

ຄ່າຂອງການດໍາເນນີການທດົລອງດາ້ນຄວາມໃວ 

ຈາໍນວ

ນ 
ຂໍມູ້ນ 

ຈາໍນວນຮູບ 
(20ຮູບ/
ຄນົ) 

FaceN
et 

ArcFac
e 

ສ່ວ

ນ 
ຕ່າງ 

ສ່ວນ 
ຕ່າງ 
(%) 

20 400 3.28 3.8 
0.5
2 

15.8
5 

 50 1,000 6.6 7.56 
0.9
6 

14.5
5 

100 2,000 33 37.92 
4.9
2 

14.9
1 

200 4,000 66.08 75.8 
9.7
2 

14.7
1 

ສະເລ່

ຍ - 27.24 31.27 
4.0
3 

15.0
1 

 

ຈາກຕາຕະລາງເກບັກໍາຜນົການທດົລອງຂາ້ງເທງິສາມາດເຫນັໄດ ້

ວ່າປະສດິທພິາບດາ້ນຄວາມໄວໃນການລະບຸຕວົຕນົບຸກຄນົດວ້ຍ

ສະພາບການທດົ

ສອບ200ຄນົ 
ຄວາມແມ່ນຍໍາ 

FaceNet ArcFace 

ໜາ້ຕງົ 99.63% 99.83% 

ມຸມ 45° 97.35% 98.65% 

ມຸມຂາ້ງ 95.12% 96.45% 

ແສງໜອ້ຍ 92.56% 94.78% 

ຕວົຊີວ້ດັ FaceNet 
(%) 

ArcFace 
(%) 

ອດັຕາການລະບຸຖກື (TPR) 92.10 95.00 

ອດັຕາການລະບຸຜດິ (FPR) 2.50 1.20 

ອດັຕາການບ່ໍສາມາດລະບຸ

ໄດ(້FNR) 

5.40 3.80 

ຄວາມແມ່ນຍໍາ (Precision) 93.20 96.50 
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ໃບໜາ້ດວ້ຍ FaceNet ແລະ ການລະບຸຕວົຕນົດວ້ຍດວ້ຍໃບໜາ້

ດວ້ຍ ArcFace ນັນ້ ສະມາດສະແດງພາບລວມການປຽບທຽບ
ປະສດິທພິາບດັ່ ງຮູບລຸ່ມນີ:້ 

 

ຮູບທ ີ 4: ກຣາຟປຽບທຽບຄວາມແມ່ນຍໍາລະຫວ່າງ FaceNet 

ແລະ ArcFace 

 

 

ຮູບທ ີ5: ກຣາຟສະແດງຄ່າສ່ວນຕ່າງຂອງເວລາການປະມວນຜນົ 

4. 2 ປະສດິທພິາບຂອງຄວາມຖກືຕອ້ງ ແລະ ຊດັເຈນ (ແມນ້ຍາໍ) 

ຈາກການທດົລອງການລະບຸຕວົຕນົຂອງບຸກຄນົດວ້ຍ 2 ຮູບ

ແບບ ຄ ືການປຽບທຽບການລະບຸຕວົຕນົດວ້ຍໃບໜາ້ ແລະ ການ

ລະບຸຕວົຕນົດວ້ຍ  FaceNet ແລະ ArcFace ສາມາດສະ ຫຸຼບ

ສງັລວມຜນົການທດົລອງອອກເປັນ 2 ຮູບແບບ ການຄົນ້ ຄວ້າເພື່ ອ

ທດົລອງປະສດິທພິາບດາ້ນຄວາມແມນ້ຍໍາ, ຖກື ຕອ້ງ ແລະ ຊດັ

ເຈນຈາກວທິກີານຈດັຕັງ້ປະຕບິດັດັ່ ງລຸ່ມນີຄ້:ື 

ດໍາເນນີການໂດຍເລີ່ ມຈາກການກະກຽມຂໍມູ້ນຕາມຮູບແບບ

ຕາຕະລາງທີ່ ກາໍນດົໃວຂ້າ້ງຕົນ້ແລວ້ບນັທກຶຊຸດຂໍມູ້ນທີ່ ຕອ້ງການ

ທດົສອບເປັນຮູບແບບຟາຍຂໍມູ້ນໃສ່ນາມສະກຸນ .Exls ໂດຍໃສ່ 

ຈາໍນວນຂໍມູ້ນ 50 ຮູບ, 100 ຮູບ, 500 ຮູບ ແລະ 1000 ຮູບ ຂອງ

ບຸກຄນົທີ່ ຈະລະບຸຕວົຕນົ; ເຊິ່ ງ ພາຍຫຼງັສໍາເລດັການກະກຽມຂໍມູ້ນ

ຕາມຈາໍນວນທີ່ ກາໍນດົໃວ ້ຈື່ ງ ດໍາເນນີການທດົສອບ ເຊິ່ ງຮູບແບບ

ການທດົລອງແມ່ນແບ່ງ ອອກ ເປັນ 2 ຮູບແບບຄ:ື 1) ການທດົ

ລອງການຮຽນຮູຈ້າໍໃບໜາ້ ແລະ 2)ການທດົລອງການ ຈດົຈາໍໃບ

ໜາ້; 

ຫຼງັຈາກນັນ້ກໍ່ ນໍາສົ່ ງເຂົາ້ຟັງຊັນ້ການລະບຸຕວົຕນົບຸກຄນົດວ້ຍ 

ໃບໜາ້(Face Recognition) ເພື່ ອທໍາການລະບຸຕວົຕນົບຸກຄນົ 

ຂອງແຕ່ລະບຸກຄນົແລວ້ບນັທກືລງົ ລະບບົຖານຂໍມູ້ນຕາມຊຸດຂໍ ້

ມູນໃນພາຍຂໍມູ້ນນັນ້ ເຊິ່ ງຈະປະມວນຜນົເພື່ ອກວດສອບຄວາມ 

ຖກືຕອ້ງຂອງຂໍມູ້ນເພື່ ອລະບຸຕວົຕນົດວ້ຍເງ ື່ອນໄຂທີ່ ກາໍນດົໃວ;້ 

ຜ່ານຂະບວນການທດົລອງຂາ້ງຕົນ້ໂດຍການທດົລອງຕາມ 

ຈໍານວນກຸ່ມຂໍມູ້ນ 4 ກຸ່ມຄື: 50 ຮູບ, 100 ຮູບ, 500 ຮູບ ແລະ 

1000 ຮູບ ຈໍານວນ 5 ຄັງ້ຕ່ໍຊຸດທດົລອງ  ແລວ້ເກບັຜນົການທດົ

ລອງດັ່ ງກ່າວເຂົາ້ໃນຕາຕະລາງເກບັຜນົການ ທດົລອງ; ເຊິ່ ງການ

ທດົລອງຄັງ້ນີແ້ມ່ນຈະເກບັຜນົໃນການທດົ ລອງດາ້ນຄວາມໄວໃນ

ການລະບຸຕວົຕນົ ແລະ ຄວາມຖກືຕອ້ງຊດັ ເຈນໃນການລະບຸຕວົ

ຕນົບຸກຄນົຕ່ໍຮູບພາບ ສາມາດສະຫຸູຼບສງັ ລວມໃສ່ຕາຕະລາງລຸ່ມ

ນີ:້ 

ຕາຕະລາງທ ີ 7 ຜນົການທດົລອງດາ້ນປະສດິທພິາບ ແລະ ຄວາມ
ຊດັເຈນຂອງການລະບຸຕວົຕນົ 

ຄ່າຂອງການດໍາເນນີການທດົລອງດາ້ນຄວາມຖກືຕອ້ງ, ຊດັ

ເຈນ 

ຈາໍນວ

ນຂໍ ້

ມູນ 

ຈາໍນວນ

ຄັງ້ 

Face
Net 
(%) 

ArcFa
ce 

(%) 

ຄ່າສ່ວນ

ຕ່າງ 

ຄ່າ

ສ່ວນ 
ຕ່າງ
(%) 

50 5 92.4 94.8 2.4 2.6 
100 5 91.8 95.2 3.4 3.7 
500 5 90.2 94.6 4.4 4.88 

1,000 5 88.6 93.8 5.2 5.87 
ລວມ 20 363 378.4 15.4 4.24 
ສະເລ່

ຍ 
5 

90.75 94.6 3.85 4.26 
 

ຈາກຕາຕະລາງເກບັກາໍຜນົການທດົລອງຂາ້ງເທງິສາມາດເຫນັ

ໄດວ່້າປະສດິທພິາບດາ້ນຄວາມຖືກຕອ້ງ, ຊດັເຈນໃນການລະບຸ

ຕົວຕົນບຸກຄົນດ ້ວຍໃບໜ້າ  ແລະ  ການລະບຸຕົວຕົນດ ້ວຍ

ເອກະສານການຢັ້ງຢືນຕົວຕົນສາມາດສະແດງພາບລວມການ

ປຽບທຽບປະສດິທພິາບດັ່ ງຮູບລຸ່ມນີ:້ 

- ກຣາຟປຽບທຽບຄວາມແມ່ນຍໍາລະຫວ່າງ FaceNet ແລະ 
ArcFace  
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ຮູບທ ີ6: ສະແດງຜນົການທດົລອງດາ້ນຄວາມຖກືຕອ້ງ, ຊດັເຈນ
ຂອງທງັ 2 ລະບບົ 

 

- ກຣາຟສະແດງຄ່າສ່ວນຕ່າງຕາມຈາໍນວນຂໍມູ້ນຄວາມແມນ້

ຍໍາລະຫວ່າງ FaceNet ແລະ ArcFace 

-  

ຮູບທ ີ7: ຜນົການທດົລອງສດັສ່ວນຕ່າງດາ້ນດາ້ນຄວາມຖກື ຕອ້ງ, 
ຊດັເຈນຂອງທງັ 2 ລະບບົ 

5. ອະພປິາຍຜນົ 
ອີງຕາມຜົນການທດົລອງຕວົຈງິໃນການລະບຸຕວົຕນົ

ບຸກຄນົດວ້ຍການຈໍາແນກໃບໜາ້ສໍາລບັລູກຄາ້ພາຍໃນລະບບົຂໍ ້

ມູນສນິເຊື່ ອແຫ່ງ ສປປ ລາວ. ເນື່ ອງຈາກຂໍຈ້າໍກດັຂອງວທິກີານລະ 
ບຸຕວົຕນົຂອງບຸກຄນົໃນແບບດັງ້ເດມີ ທີ່ ອງີໃສ່ເອກະສານ, ເຊິ່ ງ 
ມກັຈະສົ່ ງຜນົໃຫມ້ຄີວາມຜດິພາດຕ່ໍກບັບນັຫາດັ່ ງກ່າວ ແມ່ນເຮດັ 
ໃຫຂໍ້ມູ້ນທີ່ ໄດຮ້ບັແມ່ນບ່ໍມຄຸີນນະພາບ ແລະ ບໍມປີະສດິທພິາບ; 
ຕ່ໍກບັບນັຫາດັ່ ງກ່າວນັນ້ ຜູຄ້ົນ້ຄົວ້າຈື່ ງຢາກນໍາໃຊເ້ທກັໂນໂລຊ ີໃ
ໝ່ ທີ່ ທນັສະໄໝເຂົາ້ມາແກໄ້ຂບນັຫາດັ່ ງກາວ ໂດຍການນໍາເອາົ 
ເທກັໂນໂລຊ ີFaceNet ແລະ ArcFace ມາສກຶສາ ເຊິ່ ງການສິກື
ສານີສ້ະແດງໃຫເ້ຫນັເຖງິປະສດິທພິາບໃນການລະບຸຕວົຕນົຂອງ

ບຸກຄົນໄດຢ່້າງແມນ້ຍໍາຄືມີຄວາມຖືກຕອ້ງ, ເຊັດເຈນ, ແລະ 
ຄວາມໄວປະມວນຜນົ; ຈາກຜນົການທດົລອງທີ່ ໄດດໍ້າເນນີການ

ປຽບທຽບປະສິດທິພາບຂອງເທັກໂນໂລຢີ FaceNet ແລະ 

ArcFace ໃນການລະບຸຕວົຕນົດວ້ຍໃບໜາ້ ສາມາດອະພປິາຍ

ຜນົໄດດ້ັ່ ງນີ:້ຄວາມໄວໃນການປະມວນຜນົເຊິ່ ງຜນົການທດົລອງ

ສະແດງໃຫເ້ຫນັຢ່າງຊດັເຈນວ່າ ArcFace ມຄີວາມໄວໃນການ

ປະມວນຜນົສູງກວ່າ FaceNet ໃນສະພາບແວດລອ້ມການທດົ

ສອບ. ເມື່ ອພຈິາລະນາຈາກການທດົລອງກບັຂໍມູ້ນຂະໜາດນອ້ຍ 

( 50 ຮູ ບ ) , ArcFace ສາມ າດປະມວນຜົນ ໄດ ້ໄ ວກ ວ່ າ 

FaceNet ປະມານ 25% ໂດຍໃຊເ້ວລາ 0.6 ວນິາທເີມື່ ອທຽບ

ກບັ 0.8 ວນິາທ.ີ ຄວາມແຕກຕ່າງນີກ້ໍ່ ຍງັຄງົຮກັສາໄວເ້ຖິງແມ່ນ

ວ່າຈະມກີານທດົລອງກບັຂໍມູ້ນຂະໜາດໃຫຍ່ (1,000 ຮູບ) ທີ່  

ArcFace ໃຊເ້ວລາ 5.2 ວນິາທ ີໃນຂະນະທີ່  FaceNet ໃຊ ້

5.8 ວນິາທ ີຊິ່ ງຄວາມໄວທີ່ ສູງກວ່ານີສ້ົ່ ງຜນົດຕ່ໍີການນໍາໄປໃຊຈ້ງິ

ໃນລະບບົທະນາຄານ ເນື່ ອງຈາກຈະຊ່ວຍຫຸຼດຜ່ອນເວລາລໍຖາ້

ຂອງລູກຄາ້ ແລະ ເພີ່ ມປະສດິທພິາບການບໍລກິານໂດຍລວມ; ຕ່ໍ
ກບັການທດົສອບປະສດິທພິາບດາ້ນຄວາມແມ່ນຍໍາໃນການລະບຸ

ຕົວຕົນ  ArcFace ກໍ່ ສະແດງປະສິດທິພາບທີ່ ເຫນືອກວ່າ 

FaceNet ເຊັ່ ນກນັ, ຈາກການທດົລອງກບັມຸມການຖ່າຍຮູບທີ່

ແຕກຕ່າງກັນ, ArcFace ມີຄວາມແມ່ນຍໍາສະເລ່ຍ 92.5% 

ເມື່ ອທຽບກບັ 90.45% ຂອງ FaceNet ຊຶ່ ງສູງກວ່າປະມານ 

2%, ຄວາມແຕກຕ່າງນີອ້າດຈະເບິ່ ງບ່ໍຫຼາຍ ແຕ່ໃນການນໍາໄປໃຊ ້

ຈງິໃນລະບບົການເງນິທີ່ ຕອ້ງການຄວາມປອດໄພສູງ ການເພີ່ ມຂຶນ້

ຂອງຄວາມແມ່ນຍໍາ 2% ນີມ້ຄີວາມສໍາຄນັຫຼາຍ ແລະ ນອກຈາກ

ນີເ້ມື່ ອພຈິາລະນາຈາກຮູບໃນມຸມໜາ້ຕງົທີ່ ເປັນມຸມມາດຕະຖານ

ສໍາລບັການຖ່າຍຮູບບດັປະຈໍາຕວົເຫນັວ່າ ArcFace ມຄີວາມ

ແມ່ນຍໍາເຖງິ 96.5% ເມື່ ອທຽບກບັ 94.2% ຂອງ FaceNet; 

ແຕ່ເມື່ ອວເິຄາະຈາກຜົນກະທບົຈາກຂະໜາດຂໍມູ້ນສະແດງໃຫ ້

ເຫນັລກັສະນະທີ່ ໜາ້ສນົໃຈຄ:ື ເມື່ ອທດົລອງກບັຂໍມູ້ນມຂີະໜາດ

ນອ້ຍ (50-100 ຮູບ), ທງັສອງເທກັໂນໂລຢີມຄີວາມແມ່ນຍໍາສູງ

ຫຼາຍ ແລະ ໃກຄ້ຽງກນັ, ແຕ່ເມື່ ອທດົລອງກບັຂະໜາດຂໍມູ້ນເພີ່ ມ

ຂຶນ້ເປັນ 1,000 ຮູບ, ຄວາມແມ່ນຍໍາຂອງທັງສອງລົດລົງ ແຕ່ 

ArcFace ຍງັຮກັສາຄວາມແມ່ນຍໍາໄດດ້ກີວ່າ (94.78% ເມື່ ອ

ທຽບກບັ 92.56% ຂອງ FaceNet), ສິ່ ງນີສ້ະແດງໃຫເ້ຫນັວ່າ 

ArcFace ມຄີວາມສະຖຽນ ແລະ ທນົທານຕ່ໍການເພີ່ ມຂຶນ້ຂອງ

ຂໍມູ້ນໄດດ້ກີວ່າ ຊຶ່ ງເປັນຄຸນສມົບດັທີ່ ສໍາຄນັສໍາລບັການນໍາໄປໃຊ ້

ໃນລະບບົທີ່ ມຜູີໃ້ຊຈ້ໍານວນຫຼາຍ; ແຕ່ຖາ້ເບິ່ ງຈາກຄວາມເໝາະ

ສົມກັບສະພາບແວດລອ້ມທີ່ ຈະນໍາໃຊງ້ານຕົວຈິງກັບບັນດາ
ສະມາຊິກທີ່ ເປັນທະນາຄານ ຫຼ ືສະຖາບັນການເງນິແລວ້ເມື່ ອ

ພິຈາລະນາຈາກຫຼາຍມຸມມອງຂອງການນໍາໄປໃຊ ້ງານກັບ

ສະມາຊິກທີ່ ເປັນສະຖາບັນການເງນິບ່ໍວ່າຈະເປັນໃນລະບົບ

ທະນາຄານ ຫຼສືະຖາບນັການເງນິຈລຸະພາກ ກໍ່ ລວ້ນແລວ້ນແຕ່ມີ

ມາດຕະຖານໃນການໃຫບໍ້ລິການທີ່ ຕອ້ງການຄວາມໄວ ແລະ 

ຄວາມແມ່ນຍໍາທີ່ ສູງ ສະນັນ້ຖາ້ເບິ່ ງຈາກການທດົລອງແລວ້ເຫນັ

ວ່າ ArcFace ແມ່ນມປີະສດິທພິາບໃນການປະມວນຜນົທີ່ ໃວ 

ແລະ ມ◌ູີຄວາມແມນ້ຍໍາທີ່ ສູງກ່ວາເມື່ ອທດົລອງກບັຂໍມູ້ນລູກຄາ້

ຈາໍນວນຫຼາຍ ແລະ ມຕີອ້ງການໃນການບໍລກິານທີ່ ໄວ ເຊິ່ ງເຫນັໄດ ້
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ວ່າປະຫຍດັເວລາ 0.1-0.6 ວນິາທຕ່ໍີການທຸລະກໍາຈະສົ່ ງຜນົສະ

ສມົທີ່ ສໍາຄນັຕ່ໍປະສດິທພິາບໂດຍລວມ. ນອກຈາກນັນ້, ຄວາມ

ແມ່ນຍໍາທີ່ ສູງກວ່າຍງັຊ່ວຍຫຸຼດຜ່ອນຄວາມສ່ຽງດາ້ນຄວາມປອດ

ໄພ ແລະ ເສມີສາ້ງຄວາມເຊື່ ອໝັນ້ຂອງລູກຄາ້ຕ່ໍລະບບົ. 

ແຕ່ເຖິງຢ່າງໄດກ້ໍ່ ຕາມການຄົນ້ຄວາ້ນີມ້ ີຂໍຈ້ໍາກັດຫຼາຍ

ປະການບໍວ່າຈະເປັນຂະໜາດຂອງກຸ່ມຕວົຢ່າງຍງັຈາໍກດັເນື່ ອງຈາກ

ເປັນການສຶກສາເບືອ້ງຕົນ້ ອາດຈະບ່ໍສາມາດສະທອ້ນໃຫເ້ຫນັ

ຄວາມຫຼາກຫຼາຍຂອງປະຊາກອນທົ່ ວໄປໄດຢ່້າງຄບົຖວ້ນເທົ່ າທີ່

ຄວນ, ການທດົລອງດໍາເນນີພາຍໃຕສ້ະຖານະການທີ່ ຄວບຄຸມ 

ອາດຈະແຕກຕ່າງຈາກສະພາວະການນໍາໃຊຈ້ງິທີ່ ມຕີວົແປຫຼາຍ

ກວ່າ ເຊັ່ ນ ຄຸນນະພາບຂອງກອ້ງຖ່າຍຮູບ, ສະພາບແສງສະຫວ່າງ, 

ຫຼ ືສະພາບໃບໜາ້ຂອງຜູໃ້ຊທ້ີ່ ອາດມກີານປ່ຽນແປງໄປຕາມເວລາ; 

ການທດົລອງນີສຸ້ມໃສ່ພຽງແຕ່ສອງເທກັໂນໂລຢີເທົ່ ານັນ້ ເຊິ່ ງໃນ

ຕົວຈິງ ອ າດຈະມີ ເທັກ ໂນ ໂລ ຢີອື່ ນ ໆອີກ ຫຼ າ ຍທີ່ ອ າ ດມີ

ປະສິດທພິາບທີ່ ດີກວ່າ ຫຼ ືເໝາະສົມກວ່າສໍາລັບສະພາບແວດ
ລອ້ມສະເພາະເຊິ່ ງການວເິຄາະນີຍ້ງັບ່ໍໄດພ້ຈິາລະນາປັດໄຈອື່ ນໆທີ່

ສໍາຄນັສໍາລບັການນໍາໄປໃຊຈ້ງິ ເຊັ່ ນ ຄ່າໃຊຈ່້າຍໃນການພດັທະນາ 

ແລະ ການບໍາລຸງຮັກສາລະບົບ, ຄວາມຕອ້ງການດາ້ນຮາດແວ 

ແລະ ຊອບແວ, ຄວາມສາມາດໃນການປັບຫາລະບບົທີ່ ມຢູ່ີແລວ້, 

ແລະ ການຍອມຮບັຂອງຜູໃ້ຊງ້ານ. ການພຈິາລະນາປັດໄຈເຫຼົ່ ານີ ້

ຈະມຄີວາມສໍາຄນັສໍາລບັການຕດັສນິໃຈເລອືກເທກັໂນໂລຢີທີ່ ເໝ

າະສມົທີ່ ສຸດໃນການນໍາໄປໃຊຈ້ງິ. 

6. ສະຫຸຼບຜນົ 

ງານວໄິຈນີໄ້ດທ້ດົລອງປຽບທຽບປະສດິທພິາບດາ້ນຄວາມ

ໄວ ແລະ ຄວາມແມນ້ຍໍາຂອງເທັກໂນໂລຢີ FaceNet ແລະ 

ArcFace ໃນການລະບຸຕວົຕນົດວ້ຍໃບໜາ້ສໍາລບັການນໍາໄປໃຊ ້

ໃນລະບບົສູນຂໍມູ້ນສນິເຊື່ ອແຫ່ງ ສປປ ລາວ. ຜ່ານການທດົສອບ

ກບັປະຊາກອນກຸ່ມຕວົຢ່າງ 200 ຄນົຈາກສະຖາບນັການເງນິ 10 

ແຫ່ງ ແລະ ການເກບັຮູບພາບໃບໜາ້ທງັໝດົ 4,000 ຮູບ ພາຍໃຕ ້

ສະພາບແວດລອ້ມທີ່ ມກີານຄວບຄຸມຢ່າງເຂັມ້ງວດ; ຜົນການ

ຄົນ້ຄວາ້ສະແດງໃຫເ້ຫນັຄວາມແຕກຕ່າງທີ່ ຊດັເຈນລະຫວ່າງສອງ

ເທກັໂນໂລຢີ ໂດຍແຕ່ລະເທກັໂນໂລຢີມຈີດຸແຂງສະເພາະຂອງຕນົ

ເອງ; FaceNet ແມ່ນມຄີວາມໂດດເດັ່ ນດາ້ນຄວາມໄວໃນການ

ປະມວນຜົນ  ດ້ວຍ ຄ່ າສະ ເ ລ່ຍ  27.24 ວິນ າທີ  ໄວກວ່ າ 

ArcFace ທີ່  31.27 ວນິາທ ີເຖງິ 15.01%; ໃນຂະນະດຽວກນັ

, ArcFace ມີຄວາມເຫນືອກວ່າດາ້ນຄວາມແມ່ນຍໍາ ດວ້ຍ

ອັດຕ າ  94.60% ສູ ງກ ວ່ າ  FaceNet ທີ່  90.75% ເຖິ ງ 

4.26%; ການຄົນ້ພບົນີມ້ຄຸີນຄ່າສ າຄນັຕ່ໍການພດັທະນາລະບບົຂໍ ້

ມູນສິນເຊື່ ອຂອງ ສປປ ລາວ ເນື່ ອງຈາກໃຫຂໍ້ມູ້ນອາ້ງອີງທີ່

ແນ່ນອນສໍາລບັການເລອືກເທກັໂນໂລຢີທີ່ ເໝາະສມົຕາມຄວາມ

ຕອ້ງການສະເພາະ; ສໍາລັບການນໍາໃຊທ້ີ່ ໃຫຄ້ວາມສໍາຄັນກບັ

ຄວາມໄວ ເຊັ່ ນ ການຢັ້ງຢືນຕວົຕນົໃນຈດຸບໍລກິານ, FaceNet 

ເປັນທາງເລອືກທີ່ ດກີວ່າ ແຕ່ສໍາລບັການນໍາໃຊທ້ີ່ ຕອ້ງການຄວາມ

ແມ່ນຍໍາສູງ ເຊັ່ ນ ການອະນຸມດັທຸລະກໍາສໍາຄນັ ຫຼ ືການເຂົາ້ເຖງິຂໍ ້

ມູນລະອຽດອ່ອນເຫນັວ່າ ArcFace ຈະເໝາະສມົກວ່າ; ການ

ວໄິຈນີບ່ໍ້ພຽງແຕ່ໃຫຄໍ້າຕອບຕ່ໍກບັຄໍາຖາມການຄົນ້ຄວາ້ທີ່ ຕັງ້ໄວ ້

ແຕ່ຍັງເປັນການສາ້ງພືນ້ຖານຄວາມຮູທ້ີ່ ສໍ າຄັນສໍາລັບການ
ພດັທະນາລະບບົລະບຸຕວົຕນົທາງກາຍຍະພາບໃນອະນາຄດົ ຊື່ ງ

ຜນົການຄົນ້ຄວາ້ນີສ້າມາດນໍາໄປເປັນຂໍມູ້ນອາ້ງອງີສໍາລບັຜູກ່້ຽວ

ຂອ້ງໃນການຕດັສນິໃຈລງົທນຶ ແລະ ພດັທະນາເທກັໂນໂລຢີໃນ

ຂະແໜງການເງນິ-ການທະນາຄານຂອງປະເທດ ເຊິ່ ງຈະສົ່ ງເສມີ

ການຫນັເປັນທນັສະໄໝດຈິຕິອນຂອງລະບບົການເງນິລາວໃນ

ອະນາຄດົ; 

7. ຂໍສ້ະເໜແີນະ 
ສໍາລບັການພດັທະນາລະບບົຈາໍແນກໃບໜາ້ໃນລະບບົ

ຂອງສະຖາບນັການເງນິໃນລາວໃຫມ້ປີະສດິທພິາບສູງສຸດຄວນ

ພດັທະນາໂມເດນໃຫເ້ປັນໄປຕາມລກັສະນະສະເພາະຂອງລາວ 
ໂດຍມີການຜະສົມຜະສານຈຸດ ເດັ່ ນຂອງ  FaceNet ແລະ 
ArcFace ເພື່ ອໃຫໄ້ດທ້ງັຄວາມແມນ້ຍໍາ,ຖກືຕອ້ງ ແລະ ຊດັເຈນ 
ແລະ ປະສດິທພິາບດາ້ນຄວາມໃວ ເພື່ ອເຮດັໃຫໄ້ດຮ້ບັຜນົທີ່ ດ ີທີ່

ສຸດເມື່ ອມີການນໍາໃຊງ້ານຈງິ. ການນໍາໃຊເ້ທັກນິກ Transfer 
Learning ແລະ Domain Adaptation ສໍາລັບການປັບ ແຕ່ງ
ໃຫເ້ໝາະກບັລກັສະນະໃບໜາ້ ຂອງຄນົລາວ ແມ່ນຈະຊ່ວຍ ເພີ່ ມ
ປະສດິທພິາບໃຫດ້ຂີືນ້, ພອ້ມ ກນັນີກ້ານນໍາໃຊ ້GPU ແລະ TPU 
ເພື່ ອເພີ່ ມຄວາມໄວໃນການ ປະມວນຜນົກໍ່ ເປັນສິ່ ງໜື່ ງທີ່ ຈາໍ ເປັນ
ສໍາລບັລະບບົທີ່ ຈະພດັທະນາມານໍາໃຊງ້ານຈງິ. 

ໃນດາ້ນການຈດັຕັງ້ປະຕບິດັ, ຈໍາເປັນຕອ້ງສາ້ງຖານຂໍ ້
ມູນໃບໜາ້ ລາວທີ່ ຄບົຖວ້ນທີ່ ຄຸມ້ຄອງຄນົທຸກເຊືອ້ຊາດແລະອາຍຸ, 
ຮວມທງັການຈດັຝຶກອບົຮມົດາ້ນເຕກັໂນໂລຊແີລະຄວາມປອດ 
ໄພໃຫກ້ບັພະນກັງານທະນາຄານ. ການປະຕບິດັແບບຂັນ້ຕອນ 
ເລີ່ ມຈາກສາຂາທດົລອງກ່ອນຂະຫຍາຍໄປທົ່ ວປະເທດຈະຊ່ວຍ

ຫຸຼດຜອ້ນຄວາມສ່ຽງ. 
ສ່ວນດາ້ນກດົໝາຍ ແລະ ຄວາມປອດໄພ, ລາວຈາໍ ເປັນ

ຕອ້ງສາ້ງກດົລະບຽບສະເພາະເພື່ ອຄຸມ້ຄອງຂໍມູ້ນຊວີະມຕິກິ ຂອງ
ປະຊາຊນົ, ນໍາໃຊກ້ານເຂົາ້ລະຫດັແບບ End-to-End ແລະ ການ
ຈດັເກບັຂໍມູ້ນແບບກະຈາຍ, ພອ້ມທງັໃຫສ້ດິໃນການຮບັຮູ ້ ແລະ 
ການແກໄ້ຂຂໍມູ້ນສ່ວນ ຕວົແກ່ປະຊາຊນົ. 

8. ຂໍຈ້າໍກດັຂອງການຄົນ້ຄວ້າ 
ການຄົນ້ຄວາ້ນີມ້ຂໍີຈ້າໍກດັທີ່ ສໍາຄນັຫຼາຍປະການທີ່ ຕອ້ງຄໍານງຶ 

ເມື່ ອນໍາໄປປະຕບິດັໃນຄວາມເປັນຈງິ. ທໍາອດິ, ການທດົສອບມີ
ພຽງ 1,000 ຮູບ ຈາກ 200 ຄນົເທົ່ ານັນ້, ເຊິ່ ງສ່ຽງທີ່ ຈະບ່ໍສະທອ້ນ
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ໃຫເ້ຫນັເຖິງຄວາມຫຼາກຫຼາຍຂອງປະຊາກອນລາວ ທງັໝົດ 7 
ລາ້ນຄນົ. ການທດົສອບດໍາເນນີໃນສະພາບແວດລອ້ມຄວບຄຸມທີ່

ບ່ໍແມ່ນ ສະພາບການຈງິໃນທະນາຄານ, ແລະບ່ໍມກີານວິເຄາະ
ຄວາມຖກືຕອ້ງຂອງລະບບົໃນແຕ່ລະກຸ່ມຊນົເຜົ່ າເຊັ່ ນ ລາວ, ມົງ້, 
ເຂມຸ ແລະອື່ ນໆ. ດາ້ນການຈດັຕັງ້ປະຕບິດັ, ການຄົນ້ຄວາ້ບ່ໍມກີານ
ຄດິໄລ່ລາຍລະອຽດຄ່າໃຊຈ່້າຍການຕດິຕັງ້ແລະບໍາລຸງຮກັສາ, ບ່ໍໄດ ້
ວເິຄາະຄວາມພອ້ມຂອງໂຄງສາ້ງພືນ້ຖານ IT ໃນທະນາຄານລາວ, 
ແລະບ່ໍມກີານສກຶສາທດັສະນະຂອງປະຊາຊນົລາວຕ່ໍເຕກັໂນໂລຊີ

ນີ ້. ນອກຈາກນັນ້ , ບ່ໍໄດ ້ທົດສອບກໍລະນີການໂຈມຕີແບບ 

Adversarial Attacks ຫຼື  Spoofing, ບ່ໍ ມີກ ານວິ ເ ຄ າ ະຜົນ
ກະທບົຕ່ໍຄວາມເປັນສ່ວນຕວົຂອງລູກຄາ້, ແລະບ່ໍໄດສ້ກຶສາຄວາມ
ຍຸຕທໍິາຂອງລະບບົຕ່ໍກຸ່ມຄນົທີ່ ແຕກຕ່າງກນັໃນດາ້ນເພດ, ອາຍຸ 
ແລະສີຜິວ. ສໍາລບັການຄົນ້ຄວາ້ໃນອະນາຄດົ, ແນະນໍາໃຫທ້ດົ
ສອບກບັຕົວຢ່າງ ໜອ້ຍ 1,000 ຄົນຈາກທົ່ ວປະເທດ, ດໍາເນີນ
ການວເິຄາະຕົນ້ທນຶ-ຜນົປະໂຫຍດຢ່າງລະອຽດ, ສກຶສາຜນົກະທບົ
ສງັຄມົ ແລະ ການ ຍອມຮບັຂອງປະຊາຊນົ, ແລະດໍາເນນີການທດົ
ສອບຄວ າມປອດ  ໄພແບບ  Penetration Testing ແລະ 
Security Audit ຢ່າງຄບົຖວ້ນ.
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